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Ozetce —Bu calismada, bagimsiz denetim goriisiiniin dogrulu-
gunu kontrol eden ve gelecek donemin denetim goriisiinii tahmin
eden bir makine 6grenmesi modelinin kurulmas1 amaclanmistir.
Modelin egitimi icin, Kamuyu Aydinlatma Platformu (KAP)’ndan
2009-2019 yillarna ait bagimsiz denetim goriisleri toplanmis, mali
tablolardan ilgili donemlere ait finansal oranlar hesaplanmus,
toplanan ve hesaplanan veriler bazi ek verilerle birlestirilerek
7128 satir ve 52 oznitelikten olusan veri kiimesi hazirlanmstir.
Hazirlanan veri kiimesi, literatiirdeki, halka acik sirketlerin
bagimsiz denetim goriislerini iceren en biiyiik veri kiimesidir.
Veri kiimesi bagimsiz denetim goriislerinin simiflandirilmasi icin
kullamlmistir. Calismalar sonucunda, XGBoost algoritmasi test
edilen diger algoritmalar ile kiyaslandiginda %94.7 ile en yiiksek
F1-olciitii vermistir. Yapilan bu calismada 6nerilen model, bagim-
siz denetcilerin, risk degerlendirme ve kalite kontrol ¢alismalar:
icin yardime1 bir aractir.

Anahtar Kelimeler—bagimsiz denetci goriisii, finansal raporlar,
makine Ogrenmesi, xgboost.

Abstract—The goal of this study is to create a model to predict
auditor opinions and to check the accuracy of previous ones. The
data for the years 2010-2019 have been collected from the Public
Disclosure Platform (KAP) of Turkey, and financial ratios for
relevant periods have been calculated from financial statements.
The collected and calculated data have been combined with other
additional information about financial report progress, and a
data set consist of 7128 rows and 52 feature has been obtained.
The data set is the largest data set in the literature regarding
publicly-traded companies. It has been used to classify auditor
opinions. As a result of the studies, when compared other tested
algorithms, the XGBoost algorithm has given the highest F1-score
with %94.7. The proposed model in this study is an auxiliary tool
for independent auditors for risk assessment and quality control
studies.

Keywords—independent audit report, financial reports, machine
learning, xgboost.

I. Giris

Bagimsiz denetim; isletmelerin finansal tablo ve bilgileri-
nin, defter, kayit ve belgeler iizerinden denetlenerek dogruluk
ve giivenilirlige iligkin goriigiin verildigi raporlara baglanma-
sidir. Bu goriisler olumlu, sinirh olumlu (sartli), olumsuz ve
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gorilis vermekten kacinma seklinde dort sekilde olabilmektedir.
Bagimsiz denetim raporu, bagimsiz denet¢i ve ekibinin ¢alis-
malar1 sonucu ortaya ¢ikan bir degerlendirme raporudur.%100
dogrulanmis, kesin ve net bir yargiya ulasilamadigi i¢in dene-
tim (denetci) goriigii olarak adlandirilmaktadir. Her ne kadar
bu denet¢i goriisiiniin denetim ve kalite kontrol standartlar ile
objektifligi ve karsilagtirilabilirlii saglanmaya caligilmigsa da
miisteri kaybi ve rekabet baskisi gibi etkenler insan faktoriiyle
birlikte denetimin de denetiminin yapilmasi gerekliligini do-
Surmustur. Bu kapsamda, Kamu Gozetimi Kurumu, Sermaye
Piyasasi Kurulu gibi kamu yetkelerinin bagimsiz denetimi
de denetlemektedir. Ancak, bu denetimler, denetim raporu
tarihinden cok uzun siire sonra olmakta, dolayisiyla denet-
lemenin ¢ok hizli bir sekilde yapilacagi baskaca sistemlere
ihtiya¢ duyulmaktadir. Bu sistemler, ayn1 zamanda bagimsiz
denet¢inin kendi kalite kontroliinii de daha etkin bir sekilde
yonetebilmesine olanak saglayacaktir.

Bu calisma kapsaminda, Kamuyu Aydinlatma Platformu
(KAP)’nda yer alan 2009-2019 yillarina ait bagimsiz denetim
verileri ve ilgili doneme ait mali tablolar toplanmigtir. Bu
verilerden 7128 satir ve 65 siitundan olusan bir veri kiimesi
hazirlanmigtir. Hazirlanan veri kiimesi, halka agik sirketlerin
bagimsiz denetim goriiglerine ait literatiirdeki en biiyiik veri
kiimesidir. Veri kiimesinden secilen 52 Oznitelik, bagimsiz
denetim goriiglerinin siniflandirilmast igin kullanilmis, gelecek
doneme ait denetgi goriislerinin tahmin edilmesi ve gecmis de-
net¢i goriislerinin degerlendirilmesi hedeflenmistir. Calismalar
sonucunda, XGBoost algoritmasi test edilen diger algoritmalar
ile kiyaslandiginda %94.7 ile en yiiksek F1-0l¢iitii vermistir.
Yapilan bu caligmada Onerilen model, bagimsiz denetgilerin,
risk degerlendirme ve kalite kontrol caligmalar i¢in yardimct
bir aractir.

Bu bildirinin geri kalan1 su sekilde organize edilmistir:
Boliim II’de kapsamli bir literatiir taramasi paylasilmaktadir.
Boliim III’te aragtirma yontemleri ve veri kiimesinin olugtu-
rulmasi anlatilmaktadir. Deney ortamu ve elde edilen deneysel
sonuclara dair agiklamalar Boliim I'V’te sunulmaktadir. Boliim
V’te ise sonuglara yer verilmektedir.

II. LITERATUR TARAMASI

Son yillarda, Tiirkiye’de ve diinyada bagimsiz denetim
gorligli tahmini i¢in makine 0grenmesi algoritmalar1 kullanil-



maktadir. Bagimsiz denetimin yasalarda yerini almasi, sirketler
hakkinda finansal verilere erisimi kolaylastirmis ve makine
0grenmesi yontemleri ile bagimsiz denetim goriisii tahminini
miimkiin hale getirmistir. Ancak, bagimsiz denetim goriisiiniin
olugmasindaki etkenler uzun yillardir ¢alisilmaktadir.

Dopuch ve ark. [1], denet¢i goriisiine en ¢ok etki eden
degiskenlerin; kaldira¢ oranindaki degisim, o yilki kayip ve
sektoriin getirisi oldugunu saptamigtir. Keasey ve ark. [2]
onceki denetim doneminde olumlu goriis diginda bir goriis
alan, 4 biiyiik denetim firmasi tarafindan denetlenen, denetim
raporunun yazilma siiresi uzun olan, borcu bulunan, kar1 diisen
ve yonetimde bulunmayan hissedar1 az olan sirketlerin olumlu
goriis disinda bir goriis almasi olasiliginin daha yiiksek oldugu
tespit edilmistir. Laitinen ve Laitinen [3] olumsuz denetim go-
riistiniin diisiik karlilik, yiiksek bor¢luluk ve negatif biiytimeyle
iligkili oldugu saptanmustir. Ayrica, sirketin bilylime oraninin
diisiik olmasi, sirketin caligan sayisinin az olmasi ve dzkay-
nak oraninin diigiik olmasi denetim goriigiiniin olumlu goriis
disindaki bir goriis olmasi olasiligini arttirdig: tespit edilmistir.
Bircok calismada denetimin gerceklestirildigi tarih ile denetim
raporunun agiklanmasi arasinda gegen siirenin denetim raporu
goriigti ile negatif yonlii iligkisi oldugu goriilmiistiir [2]-[6].
Ireland [6] yapti§1 c¢alismada; uzun dénem borcu fazla olan,
onceki donemde sartli goriis alan, son donemde borg agiklayan
ve yiiksek denetim tlicreti 6deyen sirketlerin sartli goriis alma
ihtimalinin daha yiiksek oldugunu gozlemlemistir. Caramanis
ve Spathis [7], denetim iicretinin ve denetimi yapan sirketin bii-
yiikliigiiniin denetim goriisiine etkisinin olmadigin1 ve denetim
goriiglinli sadece finansal oranlarin etkiledigini saptamiglardir.
Finansal oranlar1 oznitelik olarak kullandiklarinda, olumlu ve
sarth goriisii %90 basar ile siniflandirabilmiglerdir.

Literatiirde bagimsiz denetim goriisiinti etkileyen faktor-
lerden yola ¢ikarak denetim goriiglinii tahmin etmeye caligan
baz1 ¢aligmalar da yapilmistir. Doumpos ve ark. [8] bagimsiz
denetc¢inin dogru goriis bildirmesine katki saglamak amaciyla,
Ingiltere’de hizmet veren 1754 sirketin 5 yillik verileri ile karar
destek makineleri (SVM) ile olumlu ve sarth goriisii tahmin
etmeye caligsmig ve yaklagik ortalama %70 basar1 elde etmistir.
Caramanis ve Spathis [7] faaliyet kar1 ve cari oran gibi finasal
degiskenlerin bagimsiz denetim goriigii ile iligkili oldugunu
saptamigtir. Siradan en kiiciik kareler regresyon modeli (OLS
Regression) ve lojistik regresyon modeli ile olumlu ve sartl
goriigli siniflandirmada %90 bagar elde etmiglerdir. Gaganis
ve ark. [9] Londra Borsasi’ndan 881 sirketin 7 yillik verisi ile
olasiliksal yapay sinir aglart modeli caligtirmiglar ve bu mode-
lin denetci goriisiiniin siniflandirilmasinda, lojistik regresyon
ve yapay sinir aglarindan daha iyi ¢alistigini gostermislerdir.
Adiloglu ve Vuran [10] lojistik regresyon modeli ile, Borsa
Istanbul’da 1998-2006 yillar1 aras1 imalat sektoriinde hizmet
veren 33 sirketin finansal sikintidan sonra olumlu goriis di-
sinda bir goriis alip almadiklarini aragtirmiglardir. Elde ettikleri
bulgulara gore; finansal olarak bagarisiz sirketlere, basarisiz-
liktan bir yil Oncesinde uygun denetim goriisii verilmedigi
anlagilmigtir. Valipour ve ark. [11], Tahran Borsasi’nda iglem
goren biitiin firmalarin 7 yillik verisi ile meta-sezgisel algo-
ritmalar kullanarak bagimsiz denetim goriisiinii tahmin eden
model gelistirmeye calismigtir. Calisma sonucunda, Adaptif Ag
Yapisina Dayali Bulanik Cikarim Sistemi (ANFIS) ile elde
ettikleri model olumlu goriis disindaki goriisleri %96 basari
ile tahmin edebilmistir. Yasar ve ark. [12] Borsa Istanbul sinai
indekste iglem goren firmalarin 55 olumlu 55 sarth goriisten

olusan bagimsiz denetim raporu verisi ile sarth goriisii tahmin
etmeye caligmiglardir. Calisma sonucunda bagimsiz denetgi
gorligli tahmini i¢in en iyi algoritmanin karar agaci oldugunu
bulmuslardir. Yasar ve ark. [13] Borsa Istanbul sanayi sirket-
lerine ait, 55 olumlu ve 55 sartli goriis iceren 110 bagimsiz
denetim raporlariyla lojistik regresyon kullanarak analiz etmis-
ler ve olumlu goriis disindaki goriisleri etkileyen faktorleri
incelemislerdir. Calisma sonucunda, olumlu denetim goriisii
disindaki goriisii tahmin etmek icin 6nceki bagimsiz denetgi
goriisiiniiniin ve denetim raporundaki gecikme Oznitelikleri-
nin etkili oldugunu gézlemlemislerdir. Stanivsic ve ark. [14]
bagimsiz denetgi goriisiinii tahmin etmek icin 4700 sirketin
(halka acik olan ve olmayan) 13561 mali tablosunu bagimsiz
denetci raporlar ile birlegtirerek bir veri kiimesi hazirlamis-
lardir. Bu veri kiimesi literatiirdeki en biiyiik veri kiimesidir.
Arastirmacilar caligmalarinda, hem gecmis bagimsiz denetgi
goriislerini tahmin etmeyi hem de gelecek donemlerdeki go-
riigli tahmin etmeyi amaclamistir. Ayrica bazi 6zniteliklerin
eksik oldugu durumlar icin (6rnegin; yeni bir sirket) bagka
bir model gelistirmislerdir. Ik gelistirdikleri model icin bir
cok yontemle %89 civarinda bir bagar1 (AUC) elde etmislerdir.
Ozniteliklerin eksik oldugu durum igin gelistirdikleri modelde
ise rastsal orman gibi agac tabanli algoritmalarla %79 civari
basar elde etmiglerdir.

III. ARASTIRMA YONTEMLERI

Bu calismada, Borsa Istanbul’da islem goren faktoring,
finans ve sigorta sirketleri disindaki biitiin sirketlerin bagimsiz
denetim goriiglerinin tahmin edilmesi, ge¢gmis bagimsiz de-
netim goriiglerinin tekrar gozden gecirilmesi igin calismalar
yapilmis ve bagimsiz denetimde etkili bilesenler aragtirilmasgtir.
Arastirmaya baslarken, bagimsiz denetim raporlari, sirketlere
ait mali tablolar ve bagimsiz denetim sirketlerine ait diger
bilgiler toplanmigtir. Toplanan mali tablolardan finansal oranlar
hesaplanmig ve bagimsiz denetim siireglerinden toplanan bilgi-
ler ile birlestirilmigtir. Elde edilen nihai veri kiimesi onigleme
adimlarindan gegirilerek makine ogrenmesi algoritmalar ile
islenmisgtir.

A. Verilerin Toplanmasi

Borsaya acik sirketler yilda iki defa bagimsiz denetim
sirketi tarafindan denetlenmekte ve denetim raporlart KAP’a
yiiklenmektedir. Yiiklenen bagimsiz denetim raporlart sirali
bildirim numaralar1 ile paylagilmaktadir. KAP’ta bulunan bil-
dirimler kamuya aciklanan biitiin bilgileri icermektedir. Bu
bilgiler 1s18inda KAP’1n ilk hizmet verdigi 2010 yilindan bu
yana yaymlanmig biitiin bildirimler toplanmig ve ¢evrimdigt
olarak denetci goriisii iceren bildirimler' bulunarak parcalan-
migstir. Denet¢i goriisii iceren bildirimde bulunan, sirket adi,
sirket kodu, bildirim tarihi, bildirim tipi, denetim y1li, denetim
donemi, bagimsiz denetim sirketinin adi, bagimsiz denetim
tiirii ve bagimsiz denetim goriisii bilgileri toplanmistir®. Yine
KAP’tan sirketlerin listeleri, kisa kodlari, sirketi denetleyen
kurulus ve sirketin hizmet verdigi sektor bilgileri® toplanmus
ve ayrica kaydedilmistir. Bunlarla birlikte bagimsiz denetim

IBagimsiz denetim goriisii iceren ornek bildirim
https://www.kap.org.tr/tr/Bildirim/266639 linkinde goriilmektedir.

2KAP’tan 195235 bildirim toplanmis ve bu bildirimlerden 8641 tane
bagimsiz denetim goriisii igeren veri elde edilmistir.

3Sirket bilgileri: https://www.kap.org.tr/tr/bist-sirketler



raporunun denetgi sirket tarafindan KAP’a son bildirim tarih-
leri* toplanmistir. Sirketlerin denetimi sirasinda mali tablola-
rinin dogrulugu da kontrol edilmektedir. Bu durum, denetim
raporunun oldugu doneme ait mali tablolarin da toplanmasini
gerektirmisti. KAP da dahil farkli kaynaklardan, denetim
raporunun oldugu donemlere ait mali tablolar da toplanmustir.

B. Veri Kiimesinin Olusturulmast

Bagimsiz denetim goriisiiniin hesaplanmasi i¢cin KAP’tan
toplanan bagimsiz denetim goriisti iceren raporlardan sirket,
denetim ve goriise ait bilgiler® cikarilmistir. Bagimsiz de-
netcinin raporunu yazmasi i¢in son tarih, bildirim tarihinden
cikarilarak raporun ne kadar ge¢ veya erken bildirildigi giincel
donem ve oOnceki donem icin hesaplanarak veri kiimesine
eklenmigtir [2]-[5]. Bagimsiz denetim sirketleri ise A ile F
arasinda bagimsiz denetim sayilarina gore konunun uzmani bir
bagimsiz denetci tarafindan simiflandirilmistir [2], [15]. Elde
edilen siniflandirmalar bagimsiz denetim sirketiyle birlikte veri
kiimesine eklenmistir.

Bagimsiz denetim donemine denk gelen doneme ait mali
tablolardan, likidite oranlari, kaldira¢ oranlari, mali yapi
oranlar, faaliyet oranlari, karlilik oranlart ve biiyiime oranlar
[14] hesaplanmistir. Bazi oranlarin bir 6nceki doneme gore
degisim oranlart da hesaplanmistir. Hesaplamalar sonucunda
42 oran elde edilmis ve veri kiimesine eklenmistir. Bagimsiz
denetim raporlarinin bildirim tarihini zaman cizelgesi ilizerinde
diisiindiigiimiizde, en basta olan bildirimlerin 6énceki donemine
ait bilgiler bulunmamaktadir. Bu bilgilerin 6nemli oldugu 6n-
goriisiinden dolayi, onceki doneme ait denetci goriisii olmayan
veriler veri kiimesinden ¢ikarilmigtir.

C. Veri Onigleme

Sirket adi, sirket kodu, bildirim tarihi, bildirim y1l1, bildirim
tarihi, son bildirim tarihi, veri kiimesi olugturulurken kulla-
nilmistir ve makine d8renmesi algoritmalart ¢alistirilirken bu
verilerin kullanilmasina ihtiya¢ olmadigindan veri kiimesinden
cikarilmigtir. Onceki donemin bagimsiz denetgi goriisiine ek
olarak iki donem onceki bagimsiz denetim goriisii eklenmistir.
Goriis tiirtine ait ilgilesim vektorii Sekil 1’de sunulmugtur.
Sekil 1, goriig tiirtiniin diger 6znitelikler ile olan ilgilesiminin
oranini gostermektedir. Bu ilgilesim vektoriinde yer alan done-
min denetgi sirketi ve onceki donemin denetgi sirketi bilgileri
hari¢ diger degerler oznitelikleri olugturmaktadir.

Onceki iki doneme ait denetci goriisii degisiklikleri [6] de
veri kiimesine eklenmistir. Buraya kadar olan 6n islemelerden
sonra elde edilen veri kiimesinde 7128 satir ve 52 0znitelik
bulunmaktadir. Veri kiimesinin etiketlere gore istatistiki bilgisi
Tablo I'de gosterilmektedir. Uzman goriisiine gore olumsuz ve
goriig bildirmekten ka¢inma bildirimleri girket i¢in olumsuzluk
icerdiginden, bu goriisler birlestirilmis ve olumsuz olarak eti-
ketlenmigtir. Boylece olumlu, sartli ve olumsuz etiketlerden
olusan bir veri kiimesi hazir edilmigtir. Veri kiimesi rastsal
olarak %80 egitim kiimesi ve %20 test kiimesine ayrilmistir.
Egitim kiimesindeki etiketlerin dagilimi dengesiz oldugu igin
SMOTE yo6ntemi [16] ile olumsuz ve sartli goriislere ait veriler
yukar1 6rnekleme igleminden gegirilmistir.

4Son bildirim tarihleri: https://www.kap.org.tr/file/Finansal-Rapor-Ilan-
Tarihleri/Finansal-Rapor-Ilan-Tarihleri

TABLO I: BAGIMSIZ DENETCI GORUSLERININ DAGILIMI

Goriis Tiiri Say1
Olumlu 6259
Sarth 777
Goriis Bildirmekten Kaginma 83
Olumsuz 8

TABLO II: SINIFLANDIRMA ALGORITMALARININ VERI KU-
MESI UZERINDE BASARI OLCUMLERI

Dogruluk | Bulma | Tutturma | F1-Olgiitii
Lojistik Regresyon 0,834 0,834 0,782 0,805
Naive Bayes 0,040 0,040 0,815 0,042
Rastgele Gradyan Inisi 0,281 0,281 0,744 0,384
En Yakin k-Komsu 0,817 0,817 0,875 0,839
Karar Agaci 0,907 0,907 0,907 0,907
Rastsal Orman 0,947 0,947 0,946 0,946
AdaBoost 0,936 0,936 0,934 0,935
AdaBoosted Karar Agaci 0,905 0,905 0,914 0,908
Cok Katmanli Algilayict 0,762 0,762 0,854 0,796
Karesel Diskriminant Analizi 0,165 0,165 0,812 0,189
XGBoost 0,950 0,950 0,947 0,947

IV. DENEY ORTAMININ KURULMASI VE DENEYSEL
SONUCLAR

Bagimsiz denetgi tarafindan olumlu, sartli, goriis bildirmek-
ten kaginma ve olumsuz goriislerinden biri bildirilebilmektedir.
Uzman goriisiine gore goriis bildirmekten kaginma ve olumsuz
gorligleri birbirine yakin anlamlar ifade etmektedir. Bu sebeple
bu iki goriise ait veriler birlestirilmis ve biitiin verinin istatistigi
Tablo I’de paylasilmistir. Elde bulunan nihai veri kiimesinde
olumlu, sartli ve olumsuz’ olmak iizere 3 siif bulunmaktadir.
Bu smiflarin egitilmesi ve modelin olusturulmasi i¢in sklearn
kiitliphanesi kullanmilmigtir. Varsayilan parmetreler ile lojistik
regresyon, naive bayes, rastgele gradyan inisi, en yakin k-
komsu, karar agaci, rastsal orman, adaboost, adaboosted karar
agaci, ¢cok katmanli algilayici, karesel diskriminant analizi ve
xgboost algoritmalari ile siniflandirma gergeklestirilmis ve ba-
sar1 Ol¢iilmiistiir. Algoritmalarin veri kiimesi {izerindeki basar1
Olctimleri Tablo II’de paylasilmistir. Tabloda verilen sonuclara
gore en iyi sonuglari rastsal orman ve xgboost algoritmalart
vermigtir.

Oznitelik se¢imi icin siizgecleme yontemi ve 6zyinelemeli
Oznitelik eleme yontemi ayr1 ayri ve birlikte kullanilarak geriye
kalan oznitelikler ile tekrar siniflandirma caligmas: yapilmastir.
Elde edilen sonuglarda 6znitelik seciminin bagariya katkisinin
olmadig1 farkedilmistir®. Calismamizda kullandi§imiz 6zni-
teliklerin literatiirde yeri olmasindan ve Oznitelik se¢iminin
basariya onemli bir etki yapmamasindan dolay1 6znitelik se-
¢imi yapmaktan vazgegilmistir. Son olarak, en iyi sonuclari
veren xgboost i¢cin RandomCV ile hiper parametre ayarlamasi
yapilmistir. Hiperparametre ayarlamasi sonrasinda elde edilen
karigiklik matrisi ve siniflandirma raporu Tablo III’de payla-
stimigtir. Dogruluk degeri ise 0.96 olarak bulunmustur.

V. SoNuc¢

Bu calismada, bagimsiz denetim goriisii makine 6grenmesi
yardimiyla tahmin edilmeye c¢alisilmig, gecmis bagimsiz de-

SOlumsuz ve goriig bildirmekten kacinma goriigleri, olumsuz etiketi
altinda birlegtirilmistir.

6Sayfa kisitindan dolayr sonuglar, oznitelikler ve veri kaynaklari
https://github.com/tolgabuyuktanir/AuditOpinionPredictionExperimentalResults
linkinden erisime acilmistir.
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Sekil 1: Bagimsiz denetim goriisii ilgilesim vektorii
TABLO III: ILGILESIM MATRISI VE SINIFLANDIRMA RAPORU
Ongoriilen Degerler
ks Olumsuz Sarth Olumlu [ Bulma | Tutturma F1-Olg¢iitii Destek
& [ Olumsuz 0 3 0947 | 0.857 0.900 21
& [ Sarth 1 0.842 | 0.700 0.765 160
% [ Olumlu 0 0.961 | 0983 0972 1245
g Agurlikli Ortalama 0.950 0.947 0.947
<]
netim goriiglerinin gdzden gegirilmesi ve gelecek bagimsiz [4] C.J. Chen, S. Chen, and X. Su, “Profitability regulation, earnings

denetim goriislerinin tahmin edilmesi i¢in xgboost algoritmast
ile bir siniflandirma modeli kurulmustur. Model, 2009-2019
yillar1 arasinda KAP’a bildirilen 7128 bagimsiz denetim go-
rigii ve Bolim III'de anlatilan diger oznitelikler ile rastgele
olusturulan %80 egitim ve %20 test kiimesi ile kurulmus ve
test edilmigtir. Test sonucunda, olumsuz’, sarth ve olumlu
goriiglere ait siniflarda, sirasiyla 0.90, 0.765 ve 0.972 Fl-
Olgiitleri elde edilmistir. Bu skorlarin agirlikli ortalamas1 alin-
diginda ise 0.947 F1-Olgiitii elde edilmistir. Yapilan ¢aligma,
Borsa Istanbul’da islem goren sirketlere ait en biiyiik bagimsiz
denetim goriisii veri kiimesi ile yapilmigtir. Veri kiimesinin
buyiikliigiiniin de katkistyla elde edilen basari orani, bagimsiz
denetim goriisiiniin tahmin edilmesi i¢in elde edilmis en yiik-
sek bagar1 oramdir. Caligmalar sonucunda, finansal oranlarla
birlikte 6nceki donemlere ait goriis tiirleri, 6nceki donemlerin
bagimsiz denetim sirketi siniflar1 ve denetim raporunun za-
maninda gonderilip gonderilmedigi gibi bilgilerin de gelecek
donemin sonucunun tahmininde etkili oldugu anlagilmisgtir.
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